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요  약　본 연구에서는 태블릿PC 중고제품의 거래 시, 판매자와 구매자 모두에게 판매가격을 제시할 수 있는 예측모형을 개
발하는 것을 목표로 한다. 모형 개발을 위하여 실제 태블릿PC 중고거래 데이터와 제품에 대한 상세 정보를 추가 수집한 데이
터를 사용하였다. 데이터 분석을 통하여 여러 가지 예측모형을 개발하였으며, 이 중 태블릿PC 중고가격 예측 성능이 가장 뛰
어난 모형을 최종 예측모형으로 선택하였다. 구체적으로 중고 태블릿의 판매가격을 종속변수로 하고, 통합된 데이터에서 판
매가격과 연관성이 있는 변수들을 독립변수로 한 다중선형회귀모형, 교호작용을 포함한 다중선형회귀모형, 그리고 각 모형에
서 단계적 변수 선택법을 통해 얻은 모형들을 고려하였다. 이들 모형 중 교차타당성을 통해 최종적으로 예측 성능이 가장 뛰
어난 모형을 태블릿PC 중고가격을 예측하는 모형으로 선택하였다. 본 연구를 통하여 중고제품 판매가격을 예측하고 판매자
와 구매자에게 적절한 중고 거래 가격을 제시해 볼 수 있을 것이다.

키워드 : C2C, 중고제품, 판매가격, 예측모형, 태블릿 PC

Abstract　This study aims to develop a predictive model to suggest a used sales price to sellers and buyers 
when trading used tablet PCs. For model development, we analyzed the real used tablet PC transaction data 
and additionally collected detailed product information. We developed several predictive models and selected 
the best predictive model among them. Specifically, we considered a multiple linear regression model using the 
used sales price as a dependent variable and other variables in the integrated data as independent variables, a 
multiple linear regression model including interactions, and the models from stepwise variable selection in 
each model. The model with the best predictive performance was finally selected through cross-validation. 
Through this study, we can predict the sales price of used tablet PCs and suggest appropriate used sales prices 
to sellers and buyers. 
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1. 서론  

2000년 초반부터 점점 더 많은 산업이 온라인으로 이
동했으며, 판매자와 구매자가 가까운 거리에 위치하지 않
아도 거래를 가능하게 하는 온라인 마켓플레이스가 등장
하여 새로운 시장으로의 기능을 하기 시작하였다[1]. 더
욱이, 코로나19 펜데믹 기간 동안 시행된 전 세계적인 봉
쇄와 사회적 거리두기로 인해 소비자들은 온라인 마켓플

레이스에서 더 많은 소비를 하는 경향을 보였다[2]. 온라
인 마켓플레이스는 크게 B2B(Business-to-Business),  
B2C(Business-to-Consumer)거래와 최근 대두된  C2C 
(Consumer-to-Consumer)유형을 들 수 있다[3]. 특히, 
C2C 환경에서는 거래의 유형을 경매 기반 거래와 직접 
거래로 분류할 수 있는데, eBay와 같은 플랫폼은 경매 기
반 거래에서 유래하였고, Letgo, Carousell과 Mercari와 
같은 플랫폼은 판매자와 구매자가 직접 거래하는 직접거
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래 형태로 분류할 수 있다[4]. 특히, 일본의 Mercari와 같
은 기업은 중고품을 사고팔 수 있는 사용자 친화적인 중
고품 앱으로 구매자와 판매자가 서로 가격을 협상할 수 
있다.

중고거래를 통해서 소비자들은 물건을 새로 구입하는 
경우보다, 가격 대비 양질의 품질의 제품을 획득할 수 있
다는 점에서 경제적 혜택을 받는다[5]. 중고제품의 구입
으로 보다 저렴하게 제품을 획득할 수 있는 실용적인 쇼
핑의 가치는 특히, 구매자들에게 가장 중요한 거래요인으
로 작용될 수 있다[6-8]. 또한 소비자가 구하기 어렵거나 
기대감이 높은 제품을 구매하였을 때의 기쁨은 구매자의 
심리적 만족감으로 연결될 수 있다[9].

중고거래시장의 가격은 판매자와 구매자의 욕구에 따
라 가격협상이 이루어지며, 정찰제가  아니기 때문에 시
장가격에 적절한 가이드가 없는 경우에는 판매자와 구매
자 모두 가격협상에 따른 피로도가 증가하고 중고시장에 
대한 신뢰가 하락할 수 있다. 이러한 점으로 인해 중고시
장에서 판매자와 구매자의 이탈이 발생할 수 있으며, 때
문에 중고거래 시장의 다양한 특성을 이해하고 적정 거래 
가격을 예측하는 연구는 매우 중요하다. 현재, 중고제품
의 가격을 예측하는 연구는 매우 부족할 실정이며, 따라
서 본 연구에서는 중고제품의 거래 시, 판매자와 구매자 
모두에게 판매가격을 제시할 수 있는 예측모형을 개발하
는 것을 목표로 한다. 

2. 선행연구 

2.1 중고제품거래에 대한 연구 
2.1.1 중고시장의 역할 
중고시장에 관한 연구는 꾸준하고 다양하게 연구되어

왔다. Thomas(2003)는 Anderson과 Ginshburgh가 개
발한 경제 모형을 사용하여 중고시장이 신상품 수요에 미
치는 영향을 연구하였으며[10], Pascal(2021)은 중고거
래시장이 발달할수록 중고제품 판매의 경쟁이 치열해지
고 더 많은 상품이 판매되어 전체 경제사회의 효용성이 
증가한다고 밝혔다[11]. Mike와 Yrjola(2021)등은 비즈
니스적 가치 창출에 대한 이해를 목적으로 중고시장을 
Connector, Supporter, Controller의 3가지 유형으로 
분류하였다. 즉, 중고 산업이 커지고 다양해짐에 따라 각 
특성을 기반으로 하여 중고시장 내 기업들을 분류하여 중
고시장의 이해도를 높였다[12]. 이처럼 중고시장의 발달
로 인해 중고제품의 거래가 비즈니스적 가치 창출은 물론 

재사용을 통한 경제사회의 효용을 높일 수 있음은 밝혀졌
으나 세부적으로 그 중고시장 내에서의 가격예측에 대한 
연구는 풍부하지 못한 상황이다.

2.1.2 C2C마켓의 성장과 중고가격 예측  
중고산업이 성장함과 동시에, 중고제품 거래가 활발하

게 된 시장이 온라인 상의 C2C 마켓플레이스이다. ‘인터
넷경매’로 시작된 소비자간 중고거래가 C2C거래의 초기
형태이며, 과거에 서로 아는 사람들 간의 거래에서 모르
는 이들 간의 거래로 발전하였으며[13], 1995년 미국 
eBay에서 시작된 인터넷 경매로 소비자들은 원하는 제품
을 원하는 가격에 제공받을 수 있게 되었다. 한국에서는 
2000년대에 들어서 인터넷 경매시장이 형성되었으며 
2000년도 후반에 들어서 C2C 거래가 폭발적으로 증가하
였는데[14], 2022년, 월간 이용자가 1800만 명을 돌파한 
당근마켓이 대표적인 사례이다. 앞으로도 소비자간 중고
거래는 소비자들 간에 구하기 어려운 희소제품을 획득하
고 이에 즐거움을 느끼고 가격을 협상할 수 있는 등의 장
점으로 더욱 성장이 예상된다[15]. 당근마켓, 중고나라 외
에도 기존 B2C 온라인 시장과는 달리, 소비자들 사이에
서 개개인의 플랫폼을 기반으로 하는 중고거래 및 소셜 
네트워크마켓 등을 통한 새로운 소비자간거래(C2C)가 생
성되었다. 현재 소비자들은 많은 정보와 학습을 통해 제
품에 대한 소비와 소유에 대한 소비트렌드가 변화하였으며
[15], 특히 Covid-19를 겪으면서 C2C플랫폼에서의 사용
자의 이용 동기와 제품인식 또한 변화하였다. C2C 마켓플
레이스의 성장과 함께 C2C중고거래의 시장규모 역시 기하
급수적으로 성장하고 있으나, 학계에서의 C2C중고거래에 
대한 연구는 아직 미미하다[14]. 나아가 C2C 시장에서의 
중고 ‘가격’을 예측하는 연구는 더욱 미흡한 상황이다. 

구매자와 판매자 간의 신뢰와 제품의 정보가 가장 중
요한 요소로 작용하며, 중고제품 판매와 구매를 결정하는 
여러 변수 가운데 가장 중요한 요인은 가격이라 증명되었
다[16]. 또한 Alam(2014)은 중고품 구매의 특성이 신제
품 구매와는 다른 특성을 띠며, 소비자들이 중고품을 구
매하면서 브랜드, 가격과 같은 요소들을 동등하고 독립적
으로 고려한다고 강조하였으며, 중고품 구매에 가장 큰 
영향을 미치는 요소는 가격이라고 주장하였다[17]. 이처
럼 중고거래 시장의 다양한 특성들을 고려하고, 구매를 
결정짓게 하는 요인들을 분석하여 적절한 거래 가격을 연
구하는 것은 매우 중요하다. 중고거래를 통해, 소비자는 
신제품보다 저렴한 가격으로 제품을 구매하고 원하는 제
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품을 구매하여 만족감을 높일 수 있으며 판매자와 직접적
인 연락을 취하여 가격에 대한 유연한 가격측정을 설정할 
수 있다[5],[18]. 소비자들이 선택하는 전자제품의 중고 
가격은 제품의 사양에 영향을 받는다. 이외에도 소비자들
이 중고가격을 고려할 때에는 물리적인 제품 차이보다는 
브랜드가 상대적으로 중요하게 작용된다는 연구결과가 
있으며[19], 같은 공장에서 제조되는 자동차라도 브랜드
에 따라 중고자동차의 판매가격이 영향을 받음을 증명한 
연구도 존재한다[20]. 이미 많은 선행연구에서 중고거래 
시, 판매자와 구매자 모두에게 가격이 매우 중요한 요소
임을 살펴볼 수 있었다. 더 나아가 본 연구에서는 C2C중
고거래에서 판매자와 구매자 모두에게 합리적인 판매가
격을 제시할 수 있는 예측모형을 개발하는 것에 중점을 
두어 연구를 수행하기로 한다. 

3. 연구방법 

3.1 연구 설계
본 연구의 목표는 C2C 거래시 태블릿PC 중고가격을 

예측하는 모형을 개발하는 것이다. 모형 개발을 위해 분
석할 데이터는 (1) 실제 태블릿PC 중고 거래 데이터와 (2) 
제품에 대한 상세 정보를 추가 수집한 데이터이다. 두 종
류의 데이터를 하나로 통합하여, 여러 가지 예측 모형을 
개발하고, 이 중 태블릿PC 중고 가격 예측 성능이 가장 
뛰어난 모형을 최종 예측 모형으로 선택하였다. 구체적으
로 중고 태블릿의 판매 가격을 종속변수로 하고, 통합된 
데이터에서 중고 판매 가격과 연관성이 있을 것 같은 변수
들을 독립변수로 한 다중선형회귀모형, 교호작용을 포함
한 다중선형회귀모형, 그리고 각 모형에서 단계적 변수 선
택법(stepwise variable selection)을 통해 얻은 모형들을 
고려하였다. 이들 모형 중 교차타당성(cross-validation)
을 통해 최종적으로 예측 성능이 가장 뛰어난 모형을 태
블릿PC 중고가격을 예측하는 모형으로 선택하였다. 

3.2 연구 자료 수집 방법
본 연구에서는 C2C 거래시 태블릿PC 중고가격을 예

측하는 모형을 개발하기 위해 일본 중고품 온라인 사이트
인 Mercari에서 실제 태블릿PC 중고 거래 데이터와 태블
릿PC의 제품 사양 정보를 추가 수집하였다. 실제 태블릿
PC 중고 거래 데이터로는 일본 C2C 거래 사이트인 
Mercari에서 2017년도 거래 데이터 중 태블릿 PC의 실
제 거래 데이터를 사용하였다(https://www.kaggle.com/ 

c/mercari-price-suggestion-challenge/overview). 전
체 1,482,535개의 거래 중, 제품 범주(대분류, 중분류, 소
분류) 변수들을 이용하여 거래 물품이 태블릿PC인 경우
만 걸러내고, 잘못 분류가 되는 경우도 검토하여 총 760
개 거래만 분석에 사용하였다. 이 데이터셋은 중고판매가
격, 제품명, 제품상태, 제조사, 배송비유무, 제품 설명으
로 총 6개의 변수를 가진다. 제품의 설명을 분석(parsing)
하여 케이스나 펜슬과 같은 액세서리 포함 여부, 제품이 
잠겨있는 상태인지 여부, 셀룰러 사용 가능 여부를 나타
내는 변수를 추가로 생성하였다. 760개 거래 중 태블릿
PC 모델에 대한 정보가 없는 15개의 관측치는 제거하여 
총 744개의 거래만 분석하였다. 

Mercari에서 제공한 변수 외에도 제품의 중고 가격에 
영향을 미칠 수 있는 제품의 사양[18]을 추가로 조사하였
다. 추가 조사한 변수로는 제품의 출시년도, 출시가격, 
RAM 용량, ROM 용량, 코어 개수, 평균 CPU 쿨럭 속도, 
스크린 크기를 조사하여 7개의 변수를 추가 생성하였다. 

3.3 변수의 정의 및 특징
3.3.1 중고 판매가격
태블릿PC의 중고 판매 가격은 Mercari사이트에서 판

매자가 제시한 중고 판매 가격이다. 판매 가격의 최솟값
은 $15로 애플 제조사의 아이패드 mini4 제품이었다. 중
고 판매 가격의 최댓값은 $1,900로 애플 제조사의 아이
패드프로1 제품이었다. 중고 판매 가격은심각한 비대칭 
분포를 가지고 있어, 본 연구에서는 로그 함수를 이용하
여 Fig. 1과 같이 좌우대칭에 가깝도록 변환하여 분석에 
사용하였다. 본 연구에서는 중고 판매 가격을 예측하는 
모형을 개발하는 것이 목적으로, 중고 판매 가격(로그 스
케일)이 종속변수가 된다.

Fig. 1. The histogram of the used sale price on a log 
scale
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3.3.2 제품 상태
제품 상태(product condition)는 5점 척도(New, Like 

new, Good, Fair, Poor)로 판매자가 제품의 상태를  평
가한 값으로 1(New)이 매우 좋은 상태이고 5(Poor)가 매
우 나쁜 상태를 나타낸다. 

3.3.3 제조사
관측된 중고 태블릿PC의 제조사(brand)는 애플, 삼성, 

마이크로소프트, ASUS, LG, Others라는 값으로 분류하
였다. Others는 Insignia, HP, Verizon 등 다양한 브랜드
를 포함하고, 각 브랜드마다 관측값이 5개 미만인 경우이
다. Fig2에서 보여주듯이, 744건의 거래 중에서 애플 제
품이 560건으로 가장 많았고, 그 다음으로 삼성 113건으
로 많았다. 

Fig. 2. The bar chart of brands

3.3.4 배송비 포함 여부, 액세서리, 셀룰러 기능 유무 및 잠
긴 상태

Mercari에서 중고품 판매자가 배송비를 부담할 경우
(즉, 중고 판매 가격에 배송비가 포함되는 경우)와 구매자
가 지불하는 경우로 나누어진다. 배송비 포함 여부 변수
는 판매자가 배송비를 부담하는 경우는 1, 아닌 경우를 0
의 값을 가진다. 

태블릿PC를 판매할 때 태블릿 케이스, 태블릿 펜슬, 
충전기, 키보드 등 추가적인 액세서리를 포함하여 판매하
는 경우를 나타내는 액세서리 변수를 이진 변수로 생성하
였다. 액세서리를 포함하는 경우(액세서리변수=1)는 343
건, 그렇지 않은 경우(액세서리변수=0)는 401건 관측되
었다. 셀룰러(cellular) 기능의 유무 변수는 셀룰러 데이
터를 사용할 수 있는 경우에는 1의 값을, 그렇지 않은 경
우에는 0의 값을 가진다. 총 744개 중에서 683개의 관측
치가 셀룰러 기능이 없었다. 중고 태블릿PC 중 판매자가 

비밀번호를 기억하지 못하는 등의 이유로 잠금 해제를 하
지 못한 상태에서 태블릿PC를 판매하는 경우가 있다. 제
품의 잠긴 상태(locked) 변수는 잠금 해제를 하지 못한 상
태인 경우 1의 값을, 그렇지 않으면 0의 값을 가지는 변수
이다. 잠긴 상태가 1인 경우는 모두 애플 제품으로 관측
되었다. 

3.3.5 출시연도와 출시가격
Mercari 데이터셋에서 판매된 태블릿PC 제품의 출시 

연도와 출시 당시 가격을 조사하여 추가적으로 변수를 생
성하였다. Mercari 데이터셋의 제품은 출시 연도는 2010
년부터 2017년까지 관측되었고, 2012년도에 출시된 제
품이 233개로 가장 많았다. Fig. 3은 출시연도에 따른 중
고 판매 가격의 상자그림을 보여주는데, 최근 출시된 제
품일수록 중고 판매 가격이 증가하는 경향을 보인다. 출

Fig. 3. The box plots of the used sale price on a log 
scale by year of release

Fig. 4. The scatter plot of the used sale price on a 
log scale and the release price
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시가격은 미국 기준으로 제품이 처음 출시되었을 때 가격
(단위:US달러)이다. 가장 낮은 제품은 아마존에서 출시한 
Fire7 태블릿으로 $49.55이고 가장 비싼 제품은 애플의 
아이패드프로로 $1,099이었다. Fig. 4는 출시가격과 중
고판매가격의 산점도로부터 출시가격이 높을수록 중고
판매가격도 높아지는 선형 관계에 있음을 알 수 있다.

3.3.6 제품의 사양에 대한 변수들
중고 전자 기기의 판매가격에 영향을 미친다고 알려져 

있는 제품의 사양에 대해 조사하였다. 제품의 사양에 대
한 변수로 RAM(메모리) 용량, ROM(저장공간) 용량, 코
어 개수, 평균 쿨럭 속도(clock rate), 태블릿PC 화면 크
기 총 5개의 변수를 추가 생성하였다. 

첫 번째로 RAM 용량은 256MB, 512MB, 1GB, 1.5GB, 
2GB, 3GB, 4GB까지 관측되었다. 두 번째로 ROM 용량은 
8GB, 16GB, 32GB, 64GB, 128GB, 258GB, 512GB의 값
을 관측하였고, 16GB인 경우가 463개로 가장 많았다. 태
블릿PC의 중앙처리 장치(CPU)의 성능은 코어의 개수와 
평균 클럭 속도(Clock rate)로 나타낸다. 먼저, 코어의 개
수에 따라 싱글코어, 듀얼코어, 트리플코어, 쿼드코어, 헥
사코어, 옥타코어로 나뉘는데, 코어 개수 변수는 이를 1
개, 2개, 3개, 4개, 6개, 8개로 변환한 값을 가진다. 듀얼
코어가 488개로 가장 많이 관측되었다. 다음으로 클럭 속
도는 CPU가 초당 실행하는 사이클 수를 GHz단위로 측정
한 것으로 클럭 속도가 높을수록 CPU 속도가 빠르다. 코
어의 평균적인 속도를 나타낸다. 평균 클럭 속도 자료는 
코어당 평균 클럭 속도를 나타내는 변수로, 만약 멀티 코
어가 서로 다른 클럭 속도를 갖는 경우에는 평균적인 값
을 측정하였다. 예를 들어, 옥타코어에서 1.9GHz코어를 
4개, 1.3GHz코어를 4개 사용하였다면, 평균 클럭 속도는 
1.6GHz로 측정하였다. 평균 클럭 속도의 최솟값은 1.0, 
중앙값은 1.2 평균값은 1.228, 최댓값은 2.6이었다. 마지
막으로 소비자 선호에 유의미한 영향을 끼치는 것으로 알
려진 태블릿 화면 크기[21]는 최솟값은 7인치, 중앙값은 
8인치, 평균값은 8.764인치, 최댓값은 18.4인치로, 최대
값은 갖는 관측치는 삼성의 갤럭시 뷰 태블릿이다.

4. 연구결과

4.1 중고 판매 가격의 예측모형
본 연구에서는 C2C 거래시 판매자에게 판매 가격을 

제시할 수 있는 예측 모형을 개발하고자 한다. 이를 위해 

첫 번째로 고려한 모형(Model 1)은 로그 변환한 중고 태
블릿의 판매가격과 관련성이 있을 수 있는 총 13개 독립
변수의 다중선형회귀모형이다. 두 번째 모형(Model 2)은 
중고 판매 가격과 유의미하게 관련이 있는 독립 변수들만 
사용한 다중선형회귀모형이다. 이를 위해 단계적 선택법
을 진행하여, 배송비 포함 여부, 셀룰러 기능 유무, 평균 
클럭 속도의 세 개의 변수가 제거된 나머지 10개의 독립
변수의 다중선형회귀모형이다. 세 번째 모형(Model 3)은 
13개의 독립변수들과 교호작용을 포함한 모형이다. 하나
의 독립 변수 값이 한 단위 증가할 때 중고 판매 가격이 
변하는 정도가 다른 독립변수의 값에 따라 달라지는 경우
가 있었다. 예를 들어, 출시 가격이 높을수록 중고 판매 
가격도 높은 경향이 있으나, 그 정도가 제품의 상태에 따
라 달라질 수 있다. 구체적으로, 제품의 상태가 새 것과 
같을 때(product condition=1)는 제품의 출시가가 100
달러 더 높았을 때 중고 판매가격은 약 1.05배가 되었지
만, 제품의 상태가 나쁠 때(product condition=5)는 제
품의 출시가가 100달러 더 높았을 때 중고 판매가가 약 
1.007배가 되는데 그쳤다. 이런 교호작용이 있을 것이라 
고려하는 독립변수는 브랜드와 출시년도, 제품의 상태와 
출시년도, 코어수와 출시년도, RAM 용량과 출시년도, 제
품의 상태와 출시가로 총 5개이다. 따라서 세 번째 모형
(Model 3)은 13개의 독립변수들과 5개의 교호작용을 포
함한 모형이다. 마지막으로 네 번째 모형(Model 4)은 교
호작용을 포함한 Model 3에서 단계적 선택법을 실행하
여, 배송비 포함 여부, 셀룰러 기능 유무, 평균 클럭 속도, 
RAM용량과 출시년도의 교호작용, 제품의 상태와 출시가
격의 교호작용이 모형에서 제거되었다. 

Table 1. The train and test RMSEs of four models
Train RMSE Test RMSE

Model 1 0.3946 0.4082
Model 2 0.3963 0.3961
Model 3 0.3778 0.3962
Model 4 0.3809 0.3803

4.2 예측 모형의 성능 비교
본 연구에서는 교호작용항을 포함하지 않는 모형(Model 

1과 Model 2)과 교호작용항을 고려한 모형(Model 3과 
Model 4)으로 총 네 가지 예측 모형을 개발하였다. 
Model 1의 결정계수(coefficient of determination,  )
값은 0.6666이다. 모형 적합에 사용된 독립 변수 수가 더 
적은 Model 2의  값은 0.6658로 Model 1의  보다 
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작다. Model 3은 네 가지 모형 중 독립변수와 교호작용항
을 가장 많이 포함하고 있어  값이 가장 큰 0.6936이
다. Model 4의  값은 이보다 작은 0.6912이었다. 결정
계수 값은 모형에서 독립변수가 많아질수록 커지는 경향
이 있어, 결정계수 값으로 예측 모형의 성능을 비교하기 
적합하지 않다. 본 연구에서는 적합된 네 개의 모형의 예
측 성능을 비교하기 위해 교차타당성 기법을 사용하였
다.[22] Table 1는 교차검증 결과인 훈련 자료(training 
set)과 테스트 자료(test set)의 평균제곱오차제곱근(root 
mean squared error; RMSE)값을 보여준다. 네 모형 중, 
훈련 자료에서 RMSE값이 가장 낮은 모형은 Model 3으
로 그 값은 0.3778이었다. 하지만 훈련 자료에서 적합된 
모형으로 테스트 자료에서 예측을 했을 때 예측오류인 
RMSE값이 가장 낮게 나온 모형은 모형4로 그 값은 
0.3803이었다. 따라서 Test RMSE값이 가장 작은 Model 
4를 최종 예측 모형으로 선택하였다.

Table 2. The final model (Model 4) to predict used 
price

coefficient estimate coefficient estimate
(intercept) -223.2 ROM 0.0017

product condition -32.99 No. CPUs 49.98
brand(ASUS) 272.9 accessories 0.0798

brand(LG) 149.6 locked -0.4874
brand(Microsoft) -499.4 brand(ASUS): year of release -0.1361
brand(Others) 181.9 brand(LG): year of release -0.0749

brand(Samsung) 265.7 brand(Microsoft):year of 
release 0.2477

year of release 0.1131 brand(Others): year of release -0.0909

release price 0.0004 brand(Samsung):year of 
release -0.1324

RAM 0.1634 product condition:year of 
release 0.0163

screen size 0.0506 year of release:No. CPUs -0.0248

4.3 중고 판매가격의 최종 예측모형
본 연구에서 중고 판매 가격을 예측하기 위해 최종적

으로 선택된 예측 모형은 Model 4이다. Table 2는 예측 
모형을 보여주고 있고, 이 적합된 모형을 이용하여 중고 
판매 가격을 예측할 수 있다. 예를 들어, 2012년에 출시
된 7.9인치 iPad Mini로 제품 상태는 3(good)이고, 출시
가격은 $329인 중고 제품(구체적 사양: RAM 512MB, 
ROM(저장공간) 16GB, 코어수 2개, 포함된 액세서리 없
음, 잠금 해제 상태)을 판매할 때, 적합한 Model 4를 사용
하여 중고판매가격을 예측하면, $86.0944이고 95% 예측 
신뢰구간은 ($40,2119, $184.3295)이다.

5. 결론 

본 연구에서는 중고 태블릿PC 판매 가격을 예측하는 
모형을 개발하는 연구를 하였다. 이를 위해 교호작용까지 
포함한 다중 선형 모형과 단계적 변수 선택법을 이용한 
여러 가지 모형을 고려하였다. 이 모형들의 예측 성능을 
교차타당성 방법을 이용하여 비교하여, 예측을 가장 잘 
하는 모형을 최종 모형으로 선택하였다. 본 연구에서는 
개발한 최종 예측 모형을 이용하여, 판매자나 구매자가 
거래하려는 중고 태블릿PC 예측 거래 가격과 95% 예측
가격 신뢰구간을 제시하였다. 본 연구는 중고 태블릿PC 
제품군에 한정시켜 분석하였기 때문에 C2C 제품의 가격 
예측으로 일반화시킬 수 없다는 한계점이 있지만, 실제 
거래 데이터를 이용하여 가격 예측에 사용된 변수를 제품 
상태, 판매정보, 제품 출시년도와 가격, 제품 기능, 제품 
사양을 다각도로 조사하여 충분히 높은 성능의 통계적 예
측모형을 구축하였다는 점에서 의의가 있다. 이를 바탕으
로 향후 연구에서는 거래제품의 상태와 같이 판매자가 주
관적으로 작성하여 C2C 거래에서 판매자와 구매자 사이
의 정보 비대칭성을 유발하는 요인들을 객관적으로 파악
하여 중고거래 제품의 가격을 예측할 필요가 있다. 예를 
들어 제품의 이미지와 같은 비정형 데이터로 특정 부분에 
흠집과 오염을 감지하여 구축된 객관적인 정보를 바탕으
로 C2C 거래 제품의 가격예측 연구가 필요하다. 이를 통
해 판매자와 구매자 모두의 피로도를 낮추고, C2C 시장
의 신뢰도를 상승시킬 수 있을 것이다.
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